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摘要

利用深度學習網路，在一時序影像中，融合不同時序之前後偵影像的特徵，
增強影像中特定偵影像，並再從中生成額外之禎數。同時達成低亮度影像增強與提
高影片禎率。

研究方法

基於RetinexNet，將
圖片分成反照度與照光度
並導入 spatial-attenti-
on，並設計融合層網路
FuseNet 融 合 前 後 偵 影
像，再與相對的照光度提
亮融合特徵，最後將兩張
圖做VFI影像插值生成額
外偵數。
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依照時間順序兩偵為一組進行提亮融合，最後再依序生成對應的額

外偵數，同時達到提亮並增加偵數，且融合後增加的特徵可以改善VFI在
圖片性質相差過大所產生之扭曲。



實驗結果

測試在極端狀況下，在下一偵時馬上有一強光出現，或是極暗的環境下，
FuseNet能有效地將前一偵圖片的特徵保留;而導入spatial-attention 進行
transfer learning 能有效增加圖片的細節與結構，提升影片結構辨識度。

No Attention Module With Attention Module

Lowlight sequence input Enhancement output持續揮動強光，模型可能會產生擴散光源(左圖)

結論

不同於傳統單張圖片的增強模型，本研究方法融合前後偵影像的特徵，增強
影像中特定時間之影像，而使用從此方法增強後的偵數，在進行偵數生成時能更
進一步提升影像影片品質。
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